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RESUMO

Apos a reformulacdo do setor elétrico Brasileiro e a criagdo do Ambiente de Contratacdo Livre
(ACL), no inicio dos anos 2000, a figura do agente comercializador se fez muito mais presente na
estrutura do mercado de energia. Conforme as regras atuais de comercializagdo de energia
elétrica, e para o devido atendimento dos consumidores e melhores resultados financeiros dos
agentes envolvidos em negociacdes no ACL, a avaliacao futura dos precos da energia no Mercado
Spot (também conhecido como Mercado de Curto Prazo) é de fundamental importancia. No
Brasil, este preco € denominado Preco de Liquidagdo das Diferencas (PLD) e sdo utilizados
modelos matematicos de otimizacdo para sua determinacdo: o NEWAVE para médio prazo; e o
modelo DECOMP para o curto prazo. Neste trabalho é realizada uma analise de sensibilidade para
projecdo futura de valores do PLD. Também se exemplificou a importadncia do monitoramento e
do impacto dos seguintes fatores que influenciam a formacdo do prego: afluéncias;
armazenamento dos reservatdrios; e carga de energia elétrica. Para as analises quantitativas
foram utilizados o deck do DECOMP disponibilizados pela Camara de Comercializacdo de Energia.

PALAVRAS-CHAVE: DECOMP, NEWAVE, PLD, Andlise de Sensibilidade;

ABSTRACT

After the reformulation of the Brazilian Electricity Sector and the creation of the Free Contracting
Environment (FCE), in the early 2000s, the figure of the commercialization agent became much
more present in the structure of the energy market. In accordance with the current rules for the
commercialization of electricity, and for the consumer's attendance and better financial results of
the agents involved in negotiations in the ACL, the future assessment of energy prices in the
Spot Market (also known as Short-term Market) is of extremely importance. In Brazil, this price
is denominated Differences Liquidation Price (DLP) and mathematical models of optimization are
used for its determination: NEWAVE for medium term; and the DECOMP model for the short
term. In this work a sensitivity analysis is performed for future projection of DLP values. We also
exemplify the importance of monitoring and the impact of the following factors that influence
price formation: inflows; storage of reservoirs; and electrical power load. For the quantitative
analyzes, the deck of the DECOMP made available by the Chamber of Electrical Energy
Commercialization was used.

KEY-WORDS:DECOMP, NEWAVE, PLD, Sensitivity Analysis.
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1 INTRODUGAO

A crise energética ocorrida nos anos 90 forgou
uma reformulagdo do setor elétrico brasileiro
visando a entrada de capital privado e a criagdo
de novos agentes, onde o governo assumisse 0O
papel de agente orientador e regulador. Em 1996,
através do Projeto de Reestruturagdo do Setor
Elétrico Brasileiro (RE-SEB), deu-se inicio a
criagdo de um novo modelo para o setor elétrico,
resultando na criagdo da Agéncia Nacional de
Energia Elétrica (ANEEL) como agente regulador;
o Operador Nacional do Sistema Elétrico (ONS)
como agente operador do sistema interligado; e
um ambiente de transagbes, o Mercado Atacadista
de Energia (MAE) através do Administrador de
servicos do Mercado Atacadista de Energia
(ASMAE) [1].

Ap6s a reformulagdo no setor, o racionamento
ocorrido no ano de 2001, fez com que a estrutura
regulatorio-normativa proposta incialmente fosse
revista. Nesta reforma ocorrida em 2003,
conhecida como o Novo Modelo, o Mercado Livre
passou a se chamar Ambiente Contratacdo Livre
(ACL) e ficou direcionado a agentes geradores;
agentes comercializadores; agentes importadores
e exportadores; consumidores de grande porte
(com carga superior a 3MW e atendidos em
tensdo superior a 69KV) e consumidores especiais
(consumidores que possuam carga acima de
500kW atendidos em qualquer tensdo) [2].

Especificamente 0s denominados
Consumidores Especiais sdo aqueles
consumidores que sdo atendidos por fontes de
energia renovavel, podendo ser provenientes de
Pequenas Centrais Hidroelétricas (PCHs) entre
1MW e 30MW, usinas solares, edlicas ou biomassa
até 30MW. Para este tipo de consumidor, também
é aplicado o desconto nas tarifas de uso do
sistema de distribuicao (TUSD) e desconto nas
tarifas de uso do sistema de transmissao (TUST)
[3].

A principal caracteristica do ACL é a autonomia
que os agentes possuem para hegociar compra e
venda de energia elétrica. Liberdade que
compreende negociagao de pregos, prazos,
montantes de energia, flexibilidade no uso,
penalidades e garantias.

Dando continuidade a formulacdo do Novo
Modelo, em marco de 2004, através da lei n°
10.848 criou-se a Camara de Comercializagao de
Energia Elétrica (CCEE) para substituir o MAE.
Algumas das atribuicdes da CCEE sao:
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administracdo do Ambiente de Contratagao
Regulada (ACR) e do Ambiente de contratagao
Livre (ACL); apuracdo do Preco de Liquidagdo das
Diferencas (PLD); e contabilizagdo e liquidacao
das transacgdes realizadas no mercado de curto
prazo [4].

A partir deste momento a figura do
comercializador faz-se presente na estrutura do
sistema elétrico, sendo um intermediador entre os
geradores e consumidores como visto na Figura 1,
com o objetivo de reduzir os custos de transacao
e permitir o atendimento dos consumidores de
acordo com suas necessidades de compra de
energia [5].

PRODUTOR PRODUTOR AUTO-

GERADOR .\DEPE\DEVTE lT\DEPEl\DE\TE PRODUTOR

\[ERCADO ATACADISTA

A AL

\[ERCADO VAREJISTA

CONSUMIDORES CONSUMIDORES CONSUMIDORES CONSUMIDORES

Figura 1: Agentes do mercado de Energia.
Fonte: [6].

Na proxima segdo serdo apresentadas as
definigbes e caracteristicas basicas da formagao
do PLD no médio e curto prazo através da
utilizacdo dos modelos computacionais NEWAVE e
DECOMP.

Tendo em vista otimizar a compra/venda de
energia, o presente trabalho tem como objetivo
mostrar a importdncia do monitoramento e
projecdo das variaveis (previsbes de afluéncias,
demanda de energia e armazenamento) que
formam o PLD no curto prazo no modelo DECOMP
para o periodo de abril de 2018.

2 Formacgao do PLD

O calculo do PLD baseia-se no despacho “ex
ante”, ou seja, é apurado com base em
informacdes previstas, anteriores a operacdo real
do sistema, considerando-se os valores de
disponibilidades declaradas de geragdo e o
consumo previsto de cada submercado.

O processo completo de calculo do PLD
consiste na utilizagdao dos modelos computacionais
NEWAVE e DECOMP, os quais produzem como
resultado o Custo Marginal de Operagao (CMO) de
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cada submercado, respectivamente em base
mensal e semanal [6].

Sistemas hidrotérmicos podem utilizar a
energia armazenada nos reservatérios do sistema
para atender a carga, substituindo a geracgao
térmica.

Pode-se ver na Figura 2, por exemplo, que
caso a decisdo seja “Minimizar o custo do
combustivel esvaziando os reservatorios” e no
futuro houver um periodo de seca, entdo
inevitavelmente o suprimento terd que ser
realizado através de usinas térmicas de custo
elevado, pois a agua dos reservatoérios ja foi
utilizada no momento presente [7].

Por outro lado, caso a decisdao seja por “Manter
os reservatoérios cheios e usar a geragdo térmica”,
e no futuro haja uma elevacdao nas vazdes, pode
ser que seja necessario o vertimento de agua, o
gue representa um desperdicio de energia e por
consequéncia um aumento desnecessario no custo
de operacdo [7].

Afluéncias Conseqléncias

Decisao
Futuras operalivas

minimizar o altas }——"I operagao econdmica |

custo de
combustivel

esvaziando os
reservatérios baixas deéficit

manter os altas -] vertimento
reservatorios

cheios e usar -

geragao
termoelétrica baixas }74-| operagdo econdmica |

Figura 2- Processo de Decisdo para sistemas
hidrotérmicos.
Fonte: [13].

O PLD é utilizado para liquidar a compra e a
venda de energia no mercado de curto prazo.
Calculado pela CCEE, é um valor determinado
semanalmente para cada patamar de carga
baseado no CMO. O CMO é calculado pela ONS
com base nas condigGes hidroldgicas, na demanda
de energia, nos precos de combustivel, no custo
de déficit, na entrada de novos projetos e na
disponibilidade de equipamentos de geragao e
transmissdao, o modelo de precificacdo obtém o
despacho (geracdao) o6timo para o periodo em
estudo, definindo a geracao hidraulica e a geragao
térmica para cada subsistema [6].
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2.1 NEWAVE

O Modelo NEWAVE tem como objetivo realizar
a alocacgdo otima de recursos térmicos e hidricos,
visando a redugdo do custo total esperado do
CMO [8].

O NEWAVE representa o parque gerador
hidrelétrico de forma agregada, representando as
usinas hidrelétricas através de um reservatério
equivalente de energia. O NEWAVE é utilizado
para o planejamento de médio prazo (até 5 anos),
com discretizacdo mensal [9].

O modelo NEWAVE pode ser dividido em 4
modulos, a saber:

1. Calculo do Sistema Equivalente de
Energia: Este moddulo é responsavel por
representar as usinas em quatro subsistemas
equivalentes: Sudeste/Centro-Oeste, Sul,
Nordeste e Norte [10];

2. Geragao de Séries Sintéticas: Este mddulo
€ responsavel por gerar as séries sintéticas
de energias naturais afluentes do subsistema,
baseado na série historica de vazles. E
determinando para cada subsistema a
energia total afluente, que é a composta pela
energia controlavel e pela energia de fio
d’agua [10];

3. Calculo da Politica de Operacao
Hidrotérmica: Neste modulo é determinada
a politica de operagdo otima do sistema
equivalente através da metodologia de
Programacdo Dinamica Dual Estocastica
(PDDE), considerando as afluéncias futuras
[10];

4. Simulacdo da Operacdo: Neste mddulo é
determinando a operacao do sistema no
horizonte de planejamento, considerando as
funcbes de custo futuro encontradas no
modulo  anterior. Risco de  déficit,
intercambios energéticos e montantes de
geracdo hidrelétrica e térmica sdao algumas
saidas deste mdédulo [11].

Um dos principais resultados desse modelo sao
as FCF (fungbes de custo futuro), exemplificada
na Figura 3, que traduzem para os modelos de
outras etapas (de curto prazo) o impacto da
utilizagdo da agua armazenada nos reservatérios
[12].
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Figura 3- FCF do NEWAVE; onde FCI é a funcdo de
custo incial.
Fonte: [12].

Nesse modelo, a carga e a fungdo de custo de
déficit podem ser representadas em patamares e
permite-se a consideragcdao de limites de
interligagd@o entre os subsistemas [6].

O deck do modelo NEWAVE é disponibilizado
mensalmente logo apd6s o Programa Mensal de
Operacao (PMO). O conjunto de arquivos engloba
todos o0s pardametros que sdo utilizados na
determinacdo da FCF, como por exemplo, dados
técnicos de usinas térmicas e hidraulicas,
informagdes sobre intercambios de energia,
restricGes elétricas e hidraulicas.

2.2 DECOMP

E o modelo de otimizacdo utilizado para o
horizonte de até 12 meses, com discretizacdo
semanal para o primeiro més. O modelo
representa vazdes previstas e a aleatoriedade das
vazdes apos o primeiro més através de uma
arvore estocastica (cenarios de vazdes). Ao
contrario do NEWAVE, no DECOMP, o parque
gerador é representado individualmente (Usinas
Hidrelétricas e Térmicas por subsistema).

PMO I

Previsao de
afluéncias
Previsdo de carga °

Disponibilidades
o
hidraulicas/ térmicas °

Volume inicial dos
reservatorios
Restricbes operativas

| Revisdes Semanais(RV1) I

| RevisGes Semanais(RVx) I

Fung¢do de Custo Futuro

O modelo DECOMP considera basicamente as
chuvas que irdo ocorrer no futuro para decisao do
uso ou ndo da agua dos reservatorios. Isto
introduz uma relacdo entre a decisdo de um modo
de operacdo e suas consequéncias futuras
conforme exemplificado na figura 2 [13].

O objetivo do modelo DECOMP é definir o
despacho hidrotérmico que minimize o CMO ao
longo do periodo de planejamento, este custo é
composto pelo preco do combustivel das usinas
térmicas, intercdmbios de energia de outros
subsistemas e penalidades pelo ndo atendimento
a demanda. Algumas outras variaveis que
compdem o preco sao: a carga, as vazdes e
previsdes de vazdes, disponibilidades das usinas,
limites de transmissao entre subsistemas e a FCF
provinda do NEWAVE [13].

Semanalmente o ONS divulga o deck do
DECOMP para semana vigente. O deck &
composto por diversos arquivos que contém
informagdes mais detalhadas, desde o histdrico de
vazdes a informacGes mais especificas sobre
carga por patamar e armazenamento individual
de cada reservatorio.

2 VARIAVEIS A SEREM ~
MONITORADAS PARA FORMACAO
DO PLD NO CURTO PRAZO

Como dito na secdo 2, o calculo do PLD é
determinado de maneira ex-ante, ou seja, é
baseado em informacdes previstas. Durante a
reunido do (PMO), realizado na sede do ONS na
ultima quinta e sexta-feira do més, sé&o
divulgadas as atividades de programacdo da
operacao, informacoes atualizadas sobre
cronograma de expansao da geragao e

Politica de Operagao
Energética
Despacho de Geragdo
Térmica
Intercdmbios

—> [oecomr | .=>
Armazenamento final dos

reservatdrios

|  CMO em base semanal

I-I—_> NEWAVE | I

Figura 4: Fluxograma da Projegdao do PLD.
Fonte: (MOURA FILHO, 2018).
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transmissao, estado atual do armazenamento
dos reservatorios, previsdes atualizadas de carga,
analise das condicbes meteoroldgicas verificadas e
previsdes de afluéncias. Semanalmente esses
dados podem ou ndo serem revisados pelo ONS
(Revisdes Semanais), ver fluxograma
representado na figura 4 [14].

Baseado nisso, o agente comercializador de
energia deve projetar o PLD para o curto prazo,
uma vez que tenha que cumprir com contratos de
compra/venda realizados anteriormente, para
posterior liquidacdo na CCEE.

Para determinacao do PLD semanal, algumas
variaveis devem ser monitoradas
constantemente, sendo as principais:

a) Afluéncias: A previsdo de afluéncias para o
mercado de curto prazo tem grande peso na
formacdo do preco, uma vez que a elevacao
da vazdo em usinas hidrelétricas faria que o
DECOMP despachasse menos usinas térmicas,
reduzindo o CMO. Dentro de uma
comercializadora tal previsdo ¢ realizada
diariamente através de modelos
meteoroldgicos, como por exemplo ETA40km,
BAM e GFS. Uma das entradas para o modelo
DECOMP é a Energia Natural Afluente (ENA)
por usina.

b) Carga: A funcdo do modelo DECOMP é
atender a demanda de energia do SIN, para
isso, as comercializadoras estudam qual o
comportamento dessa demanda para
determinado periodo, considerando fatores
elétricos, econOémicos, climaticos, etc. Caso a
carga aumente, devido a algum evento ndo
programado, o despacho térmico pode ser
necessario, elevando o custo marginal de
operagdo. A carga é dividida em patamares
de carga: leve, médio e pesado.

c) Armazenamento nos reservatorios: Outro
fator importante para determinagao do
despacho é o nivel dos reservatérios das
usinas hidrelétricas. A projecao dos niveis
depende de fatores como estratégia de
operagao para cada usina pelo ONS e
previsdo de afluéncias. Diariamente a ONS
divulga o Relatério Diario Hidraulico-
Hidrolégica (RDH) contendendo a revisdo das
informacdes a cerca dos reservatérios de
cada usina hidrelétrica;

Vale citar nesta secdo o evento de afluéncias

muito acima da média ocorrido na ultima semana
do més de maio e ao longo do més de junho de
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2017, em que o PLD sofreu uma queda abrupta
devido a ocorréncia de chuvas ndo previstas.

No PMO de maio, o ONS projetou o
fechamento das afluéncias para o sistema SUL em
cerca de 82% da Média de Longo Termo (MLT).
Porém, devido a uma intensa frente fria que
atingiu o sistema, a média mensal saltou para
168%, como pode ser visto na figura 5.

Energia Natural Afluente Mensal - 201

Saela WLT

01,2017 022017 03,2007 042017 05,2017 06,2017 07/2017

Figura 5: ENA de janeiro - julho 2017.

PLD Mensal - 2017

Figura 6: PLD de janeiro - julho 2017.

Essa afluéncia inesperada fez com que o PLD
tivesse uma queda de 400% de um més para
outro impactando diretamente no preco médio
mensal de maio, como podemos ver na figura 6.
Estas afluéncias impactaram também no més de
junho, reduzindo o prego para R$ 143,00.

Para entender o impacto financeiro que essa
queda no prego poderia ter causado a um agente
comercializador, vamos supor que o]
comercializador comprou em maio 1MWmed do
produto Junho por um valor de R$ 350,00
acreditando que o PLD iria subir ainda mais.
Porém devido a chuva mencionada anteriormente
0 preco caiu para R$ 143,00. Caso o agente
esperasse até o final da liquidagdo do més de
junho para vender o produto teria um prejuizo de
R$ 149.000,00 (Tabela 1).

7
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Tabela 1: Exemplo de Impacto financeiro

Comprou Vendeu
Preco RS$ 350,00 RS$ 143,00
Volume 10 10
Horas 720,0 720,0
Total R$ 252.000,00 R$ 102.960,00
Delta -R$ 149.040,00

3 RESULTADOS

Nesta secdo sera apresentado um exemplo de
simulacdo de projecdo do PLD para as revisoes
semanais do més de abril de 2018, alterando as
variaveis de entrada mencionadas na secdo 3 e
utilizando os decks do DECOMP disponibilizados
pela CCEE.

Inicialmente faz-se necessario entender como
€ a organizacdo das semanas operativas divididas
em revisdes (RVx) como pode ser visto na figura
7. Nessas revisdes, ocorridas nas sextas-feiras, o
ONS revisa e divulga os dados consolidados da
semana operativa vigente e a previsao da semana
seguinte, ajustando as informacgdes divulgadas
inicialmente no PMO.

Para projecao do PLD, foi utilizado o deck do
DECOMP da revisdo atual e o modificado para
obter o PLD da semana seguinte, por exemplo,
para projetar o preco da RV1 de abril utiliza-se o
deck da RVO e o modifica-se para que se tenha o
preco da revisao 1, analogamente para as outras
revisGes do més de abril.

Como mostrado na Tabela 2, na RVO de abril
divulgada no dia 30 de margo, o ONS considerou
um fechamento mensal de ENA para o subsistema
Sul de 152% da MLT influenciando diretamente no
PLD dos sistemas Sudeste e Sul, que foi o piso
regulatorio, R$ 40,16.

Para projecao do preco por parte do agente
comercializador é necessario realizar estudos e
monitoramento das afluéncias, no cenario de
sensibilidade as chuvas ndo seriam tdo intensas
como o ONS considerou, sendo simulada com
uma MLT de 106%, simulou-se também um
eventual aumento de carga no sistema Sudeste,
elevando o PLD em 65%.

Tabela 2: Sensibilidade para RVO.

. PLD RVO (R$/MWh)
SENSIBILIDADE | Subsistema
ONS ENA Sul ONS | Sensibilidade | Delta
ENA Sul (106%MLT) Sudeste 40,16 66,33 65,2%
(552%MLT) Carga Sudeste Sul 40,5 66,33 65,2%
(+100M Wmed) Nordeste 40,5 66,33 65,2%
Norte 40,16 66,33 65,2%

Como mostrado na tabela 3, para a Revisdo 1,
o ONS revisou as informagoes divulgadas no PMO
e considerou o fechamento mensal do sistema
Sudeste em 93% da MLT e um armazenamento
inicial para semana da revisdao de 44%. Para o
caso de sensibilidade, simulou-se uma ENA mais
baixa, cerca de 90%, o nivel mais baixo para o
reservatdrio, e uma eventual elevagdo na carga
do sistema. Esses fatores elevaram o PLD em
quase 22% nos subsistemas SE/CO e 8,4% no
subsistema Norte.

Tabela 3: Sensibilidade para RV1.

Més Sabado |Domingo|Segunda| Terca | Quarta | Quinta | Sexta

Reviséo

Margo/Abril 24

31
7

Abril
1

21

Abril/M aio 28

25

1

8

5

22

29

26

2

9

16

23

30

27

28

4

u

18

25

29(PMO) 30(PMO)
5 6
2 13
19 20
26(PMO) 27(PMO)

3 4

RV4 Margo
RVO Abril
RV1Abril
RV2 Abril
RV3 Abril

RVO0 Maio

SENSIBILIDADE , PLD RVI(RS/MWh)

ONS ENA Sudeste Subsistema —
ENA Sudeste (90%MLT) ONS | Sensibilidade | Delta
(93%MLT) EAR Sudeste Sudeste 84,83 103,45 219%
EAR Sudeste (42%) Sul 8483 10345 219%
(44,2%) Caga Sudeste Nordeste 106,83 106,83 0,0%
(+200M Wmed) Norte 78,03 84,6 84%

Para Revisdao 2, na Tabela 4, foi considerado a

Figura 7: Organizagdo das Semanas Operativas.
Fonte: (MOURA FILHO, 2018).

No PMO de abril, ocorrido nos dias 29 e 30 de
margo, o ONS divulgou os decks do NEWAVE e
DECOMP juntamente com a programagao da
operagdo, calendario de expansdao da geracgdo e
transmissdo, armazenamento dos reservatorios,
previsbes atualizadas de carga, afluéncias
verificadas e previsoes.
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projecdo do fechamento para as afluéncias do
més de abril no sistema Sudeste em 93% da MLT
e um armazenamento de 46%. Como
sensibilidade para projecao do preco,
consideramos uma afluéncia que elevasse a ENA
para 97% da MLT, consideramos também que
essa chuva elevou o armazenamento em 2%.
Caso esse cenario de chuvas se configurasse, o
preco teria uma redugao de 15,0% no SE/CO e
48,5% no Norte, este ultimo voltando para o piso
regulatorio.

DOI: 10.25286/repa.v4i2.999



Calculo de Estimativas para Valores Futuros do Prego Spot

Tabela 4: Sensibilidade para RV2.

. PLD RV2 (R$/MWh)
ONS SENSIBILIDADE | Subsistema —
ENA Sudeste ENA Sudeste ONS | Sensibilidade | Delta
(93%MLT) (97%MLT) Sudeste 122,73 104,28 -55,0%
EAR Sudeste EAR Sudeste Sul 02,73 10428 -15,0%
(44%) (46%) Nordeste | 1273 0683 -B0%
Norte 78,03 40,5 -48,5%

Na Tabela 5, temos um caso de sensibilidade
para Revisdo 3 do més de abril. Nesse caso, o
ONS ajustou sua previsdao de fechamento para o
sistema Sul em 100% e simulamos com uma
elevacdo de afluéncia para 120% da MLT, somado
a isso, uma diminuicdo de carga em 200MWmed
no sistema Sudeste. Com estes novos inputs,
tivemos uma reducdo de 23,5% do prego no
SE/CO e Nordeste, sem alteracdo no sistema
Norte.

Tabela 5: Sensibilidade para RV3.

. PLD RV3 (R$/MWh)
SENSIBILIDADE | Subsistema

ONS ENA Sul ONS | Sensibiidade | Delta
E’:A Sul (RO%MLT) Sudeste | 3538 0357  -235%
(D0%MLT) Carga Sudeste Sul 135,38 10357 -23,5%
(-200MWmed) | Nordeste | 13538 0357 -235%
Norte 4056 405 0,0%

Outra ferramenta utilizada pelo agente

comercializador

na projecdo do preco é a

elaboracdo de uma matriz de precos. Para essa

matriz,

na maioria das vezes sdo simulados

intervalos de ENA em % da MLT SE/CO x Sul, pois
influenciam na
formacdo do preco. Simulamos um caso para
Revisao 3, como visto na Tabela 6.

sdo os

sistemas

que mais

Tabela 6: Matriz de Sensibilidade SE/CO x SUL

V3 R$/MWh Sul(%M |_
ENA | 95% _ 10% N D5%
90% | #3091 20,56
Sudeste®MLT) | 92% | B269 10,25
95% | 107 1000 1426

Como visto na Tabela 5 da Revisdo 3, o
fechamento mensal de ENA no Sul foi realizado
em 100% e 91,5% para subsistema o SE/CO.
Podemos ver que na matriz de sensibilidade
elaborada ainda durante a semana da Revisdo 2,
o valor do PLD do SE/CO da Revisao 3 de R$
133,38 ja estava mapeado na matriz.

5 CONCLUSAO
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Baseado nos eventos histdéricos e nas
simulacGes realizadas no tdpico anterior, conclui-
se, portanto, que o monitoramento das variaveis
que compdem o PLD é crucial para a projecdo dos
precos do mercado de curto prazo de energia
elétrica no Brasil. O acompanhamento das
afluéncias, do nivel dos reservatérios e da carga
deve ser constante. Outras variaveis que possuem
pouca volatilidade, mas também devem ser
monitoradas sdo, a expansdo da geragdo térmica
e hidrica; bem como as capacidades de
intercambio de energia entre os subsistemas.

O modelo DESSEM que atualmente estad em
processo de validacdo, tera discretizacdo horaria e
podera representar de maneira mais detalhada
tanto aspectos relacionados a rede elétrica como
aspectos relacionados a operagdo das usinas
hidroelétricas, termoelétricas e demais
componentes do sistema, aumentando assim a
granularidade das andlises de sensibilidade para a
projecao futura do PLD.
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